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e Presenza in letteratura di algoritmi DASH
e Player sviluppato in Java per D-DASH e altri algoritmi

e Player sviluppato in javascript per Pensieve e altri
algoritmi

e Obiettivo: analisi della QoE tramite i due player in mobilita
e attraverso hotspot pubblici
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e Bitrate-Based

e MPC

e FESTIVE

e PANDA

e D-DASH

e Pensieve
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e MPC e PANDA sono ottimi competitori di D-DASH

e Algoritmi basati sul RL € NN migliorano la QoE se allenati
nelle condizioni di rete in cui vengono usati.

e D-DASH minimizza eventi di rebuffering in modo efficiente
al pari di PANDA.



